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บทคัดยอ
ความยากของการพัฒนาวิเคราะหสมการคอนสติติวทีฟของวัสดุ

วีสโคอีลาสติก (viscoelastic) คือความแมนยําในการกําหนดคาพารา
มิเตอรคงที่ตาง ๆ ที่ปรากฏอยูในสมการคอนสติติวทีฟซ่ึงความสัมพันธ
ของคาความเคนและคาความเครียดเปนความสัมพันธที่ซับซอน แบบ
จําลองคอนสติติวทีฟจึงมีความซับซอนและมีความไมเปนเชิงเสนสูง 
โดยทั่วไปในการหาคาคงที่ในแบบจําลองคอนสติติวทีฟน้ันตองการ
ความรูในเร่ืองวัสดุวิทยา คณิตศาสตร และการปฏิสัมพันธระหวาง
เครื่องคอมพิวเตอรกับมนุษยอยางมาก

ในงานวิจัยน้ีนําเสนอวิธีการหาคาพารามิเตอรของคอนสติติวทีฟ
โมเดลของพอลิเมอร โดยการใชข้ันตอนวิธีเชิงพันธุกรรมแบบหลายจุด
ประสงคที่มีการควบคุมความแตกตาง (Multi-Objective and diversity
control oriented : MODCGA) ดวยการกําหนดคาจุดประสงคที่แตก
ตางกันโดยการรวมคาผิดผลาดที่เปนผลตางระหวางขอมูลที่ไดจากการ
ทดลองการคืบและการทดลองการบีบอัดดวยอัตราความเครียดคงที่กับ
ผลการจําลอง คาพารามิเตอรที่ไดจากวิธีการคนหาดวย MODCGA
น้ันมีความคลายคลึงกับคาพารามิเตอรที่ไดจากการคนหาดวยมือ (Trial
and error manual fitting method)  อยางไรก็ตาม MODCGA  มีการ
ปฏิสัมพันธกันระหวางผูใชงานกับคอมพิวเตอรนอยเม่ือเทียบกับวิธีการ
คนหาดวยมือโดยคาพารามิเตอรที่ไดเกิดจากกระบวนการที่เปน
อัตโนมัติ อีกทั้ง MODCGA ไมตองการการกําหนดคาเริ่มตน (initial
guess values)ที่เหมาะสมโดยอาศัยความรูจากผูเชี่ยวชาญ

Abstract
This paper presents an alternative approach for determining

non-linear viscoelastic parameters of a constitutive model for
glassy polymers using a multi-objective diversity control oriented
genetic algorithm (MODCGA). The algorithm is a stochastic multi-
objective optimisation technique. In this work, minimisation
objectives are defined from errors between the experimental data
(creep-recovery and constant strain rate compressive tests) and
the simulation results. The parameters obtained by the MODCGA
are found to be similar to that obtained previously using a
knowledge-based iterative trial-and-error manual fitting method.
However, the use of MODCGA requires much less human-
computer interaction during the optimisation process and more
refined solutions can be obtained without initial guess values
being provided.

1. บทนํา
อุปสรรคของการพัฒนาสมการวิสโคอิลาสติกคอนสติติวทีฟ คือ

ความแมนยําของคาพารามิเตอรที่เปนคาคงที่ของสมการซึ่งคาความ
เคนและคาความเครียดมีความสัมพันธกันอยางซับซอน ซ่ึงสงผลใหสม
การคอนสติติวทีฟมีความซับซอนและไมเปนเชิงเสนโดยทั่วไปในการคา
พารามิเตอรที่เปนคาคงที่ของสมการจําเปนตองมีความรูในดานวัสดุ
ศาสตร คณิตศาสตรและการปฏิสัมพันธระหวางมนุษยกับคอมพิวเตอร
อยางมาก
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แบบจําลองคอนสติติวทีฟที่อธิบายพฤติกรรมที่ไมเปนเชิงเสนของ
กลาสซี่พอลิ เมอร เปนแบบจําลองใหมที่ นําเสนอในงานวิ จัยของ 
Chaikittiratana และ Buckley [1] ซ่ึงสามารถอธิบายพฤติกรรมของการ
เปลี่ยนรูปภายใตการเปลี่ยนแปลงของโหลดดวยชุดพารามิเตอรเพียง
ชุดเดียว คาพารามิเตอรที่ไดจากการคนหาดวยมือ โดยใชความรูจากผู
เชี่ยวชาญ เปรียบเทียบกับขอมูลที่ไดจากหลายการทดลองจนผลลัพธ
สอดคลองกัน ในการคนหาคาพารามิเตอรจากวิธีดังกลาวมีความยุงยาก
และระยะเวลาในการทํางานกับคอมพิวเตอรที่ยาวนาน

อยางไรก็ตามกระบวนการของการหาคาพารามิเตอรสามารถจัด
เปนปญหาของการหาคาคําตอบที่ดีทีสุดของปญหาที่ไมเปนเชิงเสนซ่ึง
เทคนิคของการหาคาคําตอบที่ดีที่สุดที่ไมเปนเชิงเสนอยางเชน วิธีข้ัน
ตอนเชิงพันธุกรรม สามารถใชเปนอีกทางเลือกหน่ึงในการหาคาพารา
มิเตอร

2. แบบจําลองคอนสติติวทีฟของกลาสซีพอลิเมอร
แบบจําลองทางคณิตศาสตรใหมที่ นําเสนอในงานวิ จัยของ  

Chaikittiratana และ Buckley [1] มีพื้นฐานมาจากแบบจําลองคอนสติ
ติวทีฟของ Dooling และคณะ [2] ที่มีสมบัติเหมือนกันทั้ง 3 มิติ
(Isotropic) ในแบบจําลองใหมใชสมมุติฐานวาโครงสรางของการเรียงตัว
ของโพลีเมอรโมเลกุลจะเปลี่ยนไปขณะมีการเสียรูป ความไมเปนเชิง
เสนจึงไมไดเกิดจากผลกระทบของคาความเคนเทานั้น แตผลกระทบ
ของการเปลี่ยนโครงสรางในชวงการเสียรูปก็สงผลใหเกิดความไมเปน
เชิงเสนของพฤติกรรมเชิงกลดวย ผลกระทบของการเปลี่ยนแปลงโครง
สรางและความเคนที่กอใหเกิดความเปลี่ยนแปลงแบบไมเชิงเสนของ 

jτ  (Effective relaxation time) ซ่ึงสามารถเขียนไดดังน้ี
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j,0τ คือ relaxation time ใน linear viscoelastic region, b
jocts ,  คือ

octahedral shear stress และ b
mσ  คือ mean stress  jpV , และ

jsV , คือ pressure and shear activation volumes ตามลําดับ
โดยสมมุติ ทุก j,0τ มีคา jpV , และ jsV , เทากัน

ในแบบจําลองไมเปนเชิงเสนวีสโคอิลาสติก มีคาพารามิเตอรทั้ง
หมด 5 ตัว คือ v

psfof VVTT 0,,, εและ
∞

3. ขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรมแบบหลายจุดประสงคท่ีมีการควบคุม
แตกตาง (MODCGA)

เปนการผสมผสานการทํางานกันระหวางข้ันตอนวิธีเชิงพันธุกรรม
แบบหลายจุดประสงค (MOGA) นําเสนอโดย Fonseca และ Fleming
[3] และข้ันตอนวิธีเชิงพันธุกรรมที่มีการควบคุมความแตกตาง (DCGA)
นําเสนอโดย Shimodaira [4]  MOGA ทํางานแตกตางจากขั้นตอนวิธี
เชิงพันธุกรรมมาตรฐาน (SGA) ตรงการคํานวณความแข็งแรง โดยใช
วิธีการจัดอันดับ (Ranking) เปาหมายเพื่อหาคาคําตอบที่ขม
(Dominate) กันในเชิงคาจุดประสงค กลาวคือในปญหาคาต่ําสุดเวค
เตอรของคาจุดประสงคที่ไดจากคาคําตอบ a นอยกวาหรือเทากับ ทุก
ตัวของสมาชิกของเวกเตอรคาจุดประสงคที่ไดจากคาคําตอบ b (a p< b),
i.e.
   iiii banibanip <=∃∧≤=∀↔< :,...,1:,...,1ba     (5)
จากสมการที่ (5) เราสามารถหาอันดับของคาคําตอบใด ๆ ที่เราสนใจ
จากกลุมสมาชิกทั้งหมดได โดยนัยอันดับก็คือจํานวนคาคําตอบที่ขม
(Dominate) คาคําตอบที่เรากําลังพิจารณาจากทั้งกลุมประชากร ดั้งน้ัน
คาคําตอบที่เรากําลังพิจารณาจะเปนอันดับศูนย (Rank 0) ก็ตอเม่ือ ไม
มีคาคําตอบใดเลยจากทั้งหมดที่ขม (non-dominate) คาคําตอบที่เรา
กําลังพิจารณา โดยเปาหมายของการคนหาก็คือการคนหากลุมของคํา
ตอบที่เปน Pareto optimal  เซต ซ่ึงก็คือ เซตของคาคําตอบที่เปน

non-dominate อยางแทจริง หลังจากผานการจัดอันดับสามารถเปรียบ
เทียบเปนคาความแข็งแรงได (Fitness interpolation)

สวนการทํางานที่เปน DCGA เร่ิมโดยนําประชากรที่เปนพอแม
และประชากรรุนลูกมารวมกัน และกําจัดคาคําตอบที่ซํ้ากันทิ้ง ทําการ
จัดอันดับอีกครั้งเพื่อหาคาความแข็งแรงใหมและเรียงคาคําตอบตามคา

ความแข็งแรง เลือกคําตอบที่จะนําไปใชในรอบการคํานวณถัดไป ดวย
ความนาจะเปน (CPSS : cross probabilistic survival selection)
กําหนดคาความนาจะเปนของแตละคําตอบไดตามสมการที่ (6) ขางลาง
หากไดไมครบตามจํานวนที่ตองการจะตองสุมคําตอบข้ึนมาใหมจนครบ
ตามจํานวน
                               { }αcLhcps +−= /)1(                                       (6)
โดย

h คือระยะแฮมม่ิง (hamming distance)
L คือความยาวของสายรหัส
c คือสัมประสิทธิ์ของรูปราง (Shape Coefficient)

             α คือตัวยกกําลัง (Exponent)

4. การประยุกตใช MODCGA ขั้นตอนในการหาคาพารามิเตอร
ของแบบจําลองคอนสติติวทีฟของพอลิเมอร

ในงานวิจัยน้ี MODAGA ทําหนาที่คนหาคาพารามิเตอรตาง ๆ ทั้ง
5 ไดแก Vs, Vp, Tf∞, Tf0   CTf  โดย CTf = (Tf0- Tf∞)/ v

0ε .   ขอบเขต
ของการคนหากําหนดโดยใชความรูจากผูเชี่ยวชาญ ตามตารางที่ 1



ตารางที่ 1 ขอบเขตของการคนหา (Search range) ของ parameter.
 Vs

(m3/mol)
Vp

(m3/mol)
Tf∞

(K)
Tf0

 (K)
CTf

(K)
0.0-0.1 0.00-0.01 370-390 350- Tf∞ 0-10,000

ในงานวิจัยน้ีคาพารามิเตอรหาโดยใชข้ันตอนวิธีเชิงพันธุกรรม
แบบ MODCGA  การหาคาพารามิเตอรที่เหมาะสมที่สุดถูกพิจารณา
จากหลายจุดประสงค แตละจุดประสงคกําหนดโดยการรวมคาผิดพลาด
กําลังสอง (Squared error) ระหวางขอมูลที่ไดจากการทดลองที่แตก
ตางกันกับผลการจําลองของคอนสติติวทีฟโมเดลและเงื่อนไขเพ่ิมเติม 
ซ่ึงในการกําหนดแบบ 7 คาจุดประสงค โดย 4 จุดประสงคแรก กําหนด
ไดจากคาผิดพลาดของการทดลองการคืบที่คาความเคนแตกตางกัน 4
คา  อีก 2 คาจุดประสงคกําหนดจากคาผิดพลาดของความเคนที่จุดสูง
สุด (Yield peak) และความเคนที่จุดต่ําสุดภายหลังคาสูงสุด (Trough)
ระหวางการทดลองการบีบอัดที่อัตราความเคนคงที่กับผลการจําลอง
และจุดประสงคสุดทายกําหนดจากคาผิดพลาดของความเคนที่จุดสูงสุด 
(Yield peak) ระหวางการจําลองการดึงที่ประมาณดวยอัตราสวน 1.3
(“Universal ratio”) ของการทดลองการบีบอัดกับการจําลองการดึงจาก
คอนสติติวทีฟโมเดลที่อัตราความเครียดคงที่

เปาหมายการทํางานของ MODCGA คือการคนหาคาพารามิเตอร
ที่ใหคาจุดประสงค (คาผิดพลาด) ต่ําที่สุด จากคาผิดพลาดทั้ง 7 คา
สามารถกําหนดเปนคาจุดประสงค 7 คาจุดประสงค (Minimisation
Objectives) ซ่ึงไดสรุปไวตามตารางที่ 2
ตารางที่ 2 การกําหนดคาจุดประสงค (Minimisation Objectives)
คาจุด
ประสงค

คําอธิบาย

Error 1 Sum of squared errors between the experimental data
 and simulation of creep recovery test at 9.94 MPa

Error 2 Sum of squared errors between the experimental data
and simulation of creep recovery test at 11.55 MPa

Error 3 Sum of squared errors between the experimental data
and simulation of creep recovery test at 14.45 MPa

Error 4 Sum of squared errors between the experimental data
and simulation of creep recovery test at 19.66 MPa

Error 5 Squared error between the experimental and simulated
values of compressive stress at the yield peak

Error 6 Squared error between the experimental and simulated
values of compressive stress at the minimum yield drop

Error 7 Squared error between the calculated value using the
universal ratio of 1.3 and simulated value of tensile stress
at the yield peak

ข้ันตอนตอนการประยุกตใช MODCGA ในการหาคาพารามิเตอร
ของแบบจําลองคอนสติติวทีฟของพอลิเมอรสามารถสรุปไดใน Flow
chart ดังรูปที่ 1

5. ผลการจําลอง
การทํางานของ MODCGA สามารถใหคาคําตอบที่แตกตางกัน

จากการประมาณผลที่เปนอัตโนมัติ ซ่ึงแตกตางจากเทคนิคของการหา
คําตอบแบบมาตรฐานทั่วไปซ่ึงจะใหคําตอบเพียงชุดเดียว อีกทั้ง
MODCGA ไมตองใชฐานความรู (Knowledge-based) ในการกําหนด
คาเริ่มตนที่เหมาะสม

คาชุดคําตอบที่ไมขมกัน (Non-dominated solutions) สามารถหา
ไดจาก MODCGA มาทั้งหมด 5ชุด ชุดคําตอบของคาพารามิเตอรแตละ
ชุดประกอบดวย 5 พารามิเตอรที่ไดจาก MODCGA และคาพารามิเตอร
ที่ไดจากการคนหาดวยการลองผิดลองถูก (Trial and error) [1] ได
แสดงในตารางที่ 3

ตารางที่ 3: ชุดพารามิเตอรที่ไดจาก MODCGA

Optimised
Parameter

Set

Vs

(m3/mol)
Vp

(m3/mol)
Tf∞

(K)
Tf0

(K)
CTf

(K)

1
(MODCGA)

0.00228 0.000339 385.34 379.39 1460.57

2
(MODCGA)

0.00228 0.000318 385.57 379.55 1571.66

3
(MODCGA)

0.00228 0.000317 385.57 379.59 1656.49

4
(MODCGA)

0.00231 0.000321 386.22 379.94 1647.34

5
(MODCGA)

0.00231 0.000329 383.93 378.92 1376.34

Manual [1] 0.002300 0.000330 382.00 378.00 1100.00

จะสังเกตไดชัดเจนวาคาคําตอบที่ไดจาก MODCGA  มีความใกล
เคียงกับคาที่ไดจากงานวิจัยอันกอน[1]  ซ่ึงคาผิดพลาดจากชุดคาพารา
มิเตอรในตารางที่ 3 ไดแสดงไวในรูปที่ 2 โดยเทียบเปนสัดสวน(Ratio)
กับคาผิดพลาดจากชุดคาพารามิเตอรที่ไดจากการคนหาดวยการลอง
ผิดลองถูกจากงานวิจัยอันกอน[1]

Constitutive model
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Initial Population
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รูปที่ 1 Flow chart ข้ันตอนตอนการประยุกตใช MODCGA ในการหา
คาพารามิเตอรของแบบจําลองคอนสติติวทีฟของพอลิเมอร
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[2] P. J Dooling, C. P Buckley and S. Hinduja, “The onset of
nonlinear viscoelasticity in multiaxial creep of glassy
polymers: A constitutive model and its application to PMMA”,
Polymer Engineering and Science, 38(6), pp. 892, 1998.

[3] C. M. Fonseca and P. J. Fleming, “Genetic algorithms for
multiobjective optimization: Formulation, discussion and
generalization, Genetic Algorithms”, Proceedings of the 5th
International Conference, Urbana-Champaign, IL, pp. 416,
1993.

[4] H. Shimodaira, DCGA: A diversity control oriented genetic
algorithm, The Second International Conference on Genetic
Algorithms in Engineering Systems: Innovations and
Applications (GALESIA’97), Glasgow, UK , pp. 444, 1997.
รูปที่ 2 คาสัดสวนระหวางคาผิดพลาดจากชุดคาพารามิเตอรที่หาโดย
MODCGA เทียบกับคาผิดพลาดจากชุดคาพารามิเตอรที่หาดวยการ
ลองผิดลองถกจากงานวิจัยอันกอน[1]
จากรูปที่ 3 จะเห็นไดวา ชุดคาพารามิเตอรที่ไดมาใหมสามารถ
ลดคาจุดประสงค Error 5 ถึง Error 7 ได โดยที่คาจุดประสงค Error 6
ไดรับการปรับปรุงอยางเห็นไดชัดเจน  ทั้งน้ีชุดคาคาพารามิเตอรที่ได
มาใหมชุดที่ 5 สามารถปรับปรุงคาความผิดพลาดจากเดิมไดทุกคาจุด
ประสงค (Ratio <1.0 ทั้งหมด)

ทั้งน้ีจากผลการจําลองพบอีกวาการเลือกกําหนดคาผิดพลาดเปน
ส่ิงสําคัญ โดยถาลองละเลยไมนําคาผิดพลาดที่ 7 เขารวมกําหนดเปน
คาจุดประสงคพบวาคาพารามิเตอรที่ไดแตกตางจากที่แสดงในตารางที่ 
3 และพบวาในการกําหนดขอบเขตของการคนหามีความสําคัญตอการ
คนหาคาคําตอบของคา Tf∞ และ Tf0 เม่ือผลกระทบของการคืนรูป
(Recovery) และยิลดดรอบ (Yield drop) มีความไวตอผลตางของ Tf∞

และ Tf0 ไมใชที่ absolute value ของแตละคา

5. สรุป
MODCGA สามารถหาคาพารามิเตอรของแบบจําลองคอนสติติว

ทีฟของกลาสซี่พอลิเมอร โดยใชขอมูลจากการทดลองตาง ๆ และเงื่อน
ไขเพ่ิมเติมในการกําหนดคาจุดประสงคหลายจุดประสงค และ
MODCGA ใหคาพารามิเตอรที่เปนคําตอบที่แตกตางกัน โดยไมตองจํา
เปนตองกําหนดคาเริ่มตน(initial guess values)  อีกทั้ง MODCGA ยัง
สามารถใหคาคําตอบที่มีความละเอียดสูงกวาการคนหาดวยมือ อยางไร
ก็ตามความรูจากผูเชี่ยวชาญยังคงจําเปนตอการกําหนดคาจุดประสงค
ตางๆ ขอบเขตของการคนหาและเลือกคาพารามิเตอรที่เปนไปไดอยาง
เหมาะสมจากกลุมของคาพารามิเตอรที่เปนคําตอบ
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